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Melyek a leggyakrabban használt 
algoritmusok?

Forrás: KDNuggets poll, Which methods/algorithms you used in the past 12 months for an actual Data Science-

related application?, 844 voters

2016

Az adatelemzést felhasználó iparágakban 

az osztályozási problémák megoldására 

leggyakrabban használt algoritmus a 

logisztikus regresszió.

Regressziós algoritmusok 

2011



A világon nincs 
olyan 

adatbányászati 
feladat, amit ne 

lehetne jól 
megoldani

logisztikus 
regresszióv

al.Meg nem nevezett hazai 

adatbányászati szakértő





Melyek a leggyakrabban használt 
algoritmusok az adatbányászati 

versenyeken?

Forrás: http://blog.kaggle.com/category/winners-interviews/, saját adatgyűjtés 184 poszt alapján
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Miért 

különbözőek a 

leggyakrabban 

használt 

algoritmusok?

A fő cél a modellek 

üzleti 

használhatósága és a 

modellek 

működésének 

megértése

Üzleti területek

A fő cél a minél 

pontosabb 

megoldások 

létrehozása

Adatbányászati 
versenyek

Különbözőek a célok





Miért kell 
interpretálhatóna
k lenni a 
modelleknek?

Visszacsatolás 

ideje
Blackbo

x

modelle

k

Jól 

interpretálható 

modellek



Egy 
Pillanat... 
mi is ez a 
két 
algoritmus
? Bemeneti változók  Célváltozó

Logisztikus regresszió
XGBoost

(Gradient boostolt 
döntési fa)

Kor1
Családi 

állapot
2 ChurnT

tscore =    a0 + a1*X1 + a2*X2 + ... + 

an*Xn
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Hogyan Lesz 
Egy logisztikus 
regresszió 
interpretálható?

Scorecard

PontszámVáltozók
Ügyfél-

tulajdonság
ok

Kor

<18 -10

18-25 0

25-40 15

40-65 20

65+ 17



Hogyan lehetne
Egyesíteni Az

interpretálhatóságot a 
hatékonysággal?



Folyékony scoring megoldás

Egymélységű döntési fákat építünk
A fák egy változó mentén vágják ketté az 

adathalmazt és vizsgálják a célváltozó 

homogenitását

1

Összegezzük az azonos változóhoz 
tartozó fákat
A fák által létrehozott döntéseket (súlyokat) 

összegezzük

2

Az adott változókhoz így kialakul egy 
„folyékony” score

Ezzel egyesítettük a boostolt fák 

hatékonyságát és a regressziós modellek 

interpretálhatóságát
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Hogyan nézi ki ez egy valós 

adathalmazon?

A logisztikus regresszió egy súlyt rendel a 

változóhoz, míg a folyékony score jobban leírja 

az egyes értékek jelentését. Vannak bizonyos 

értéktartományok, ahol az életkor egységnyi 

növekedése nagyobb mértékű (negatív) 

hatással van a célváltozó értékére (kb. 20, 

illetve 63 év körül)

Ahol num_samejob = 0, ott jóval alacsonyabb a 

bedőlők aránya, mint num_samejob = 1, 2, 3, … 

esetén. Kb. 140 hónap felett a num_samejob 

érték növekedése nincs hatással a célváltozóra 

A megoldás megragadja a num_samejobs 

értékek lépcsőzetességét (24 hónap felett a 

legtöbb érték 12 egész számú többszöröse).

A 

megoldás 

kb. 10%-

os 

javulást 

hoz



Az sklearn gradient boosting decision tree 

algoritmusán alapul a megoldásunk, a megjelenítés 

matplotlibben van implementálva

Python környezet
1

Szintaxisában hasonlóan használható és 

paraméterezhető, mint a többi sklearn algoritmus. 

Pluszban legenerálja a score diagramokat.

Saját modellezési 
package2

Az üzleti tudás beépíthető a scoring diagramokba: 

vágások meghatározása és a hozzájuk tartozó 

súlyok szerkesztése által

Szerkeszthető score 
diagramok3

Technológiai
Megvalósítás



Zárásképpen

A klasszikus  megoldások 
interpretálhatósága fontos1

Az újfajta módszerek 
sokszor képessé tehetők 
üzleti környezetben való 
használatra

2

Érdemes az üzlet fejével 
gondolkodni3

A python Üzleti 
környezetben is 
használható és egyben 
rugalmas megoldás 

4



Köszönöm a 

figyelmeteketNagy-Rácz István - Vezető partner, data scientist - Dmlab


